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continues to play a pivotal role in enhancing data management and decision-making 

processes, shaping the future of information systems. 
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Використання векторних баз даних для додавання нової інформації до 

запитів до великої мовної моделі (LLM) 

Анотація – Зараз все більшої популярності з кожним днем набувають ве-

ликі мовні моделі. Вони здатні вирішувати велику низку проблем набагато 

краще в порівнянні з існуючими підходами машинного навчання та штучного 

інтелекту, зокрема розпізнавання мови, токенізація, відповіді на запитання, фо-

рмування стислого переказу тексту і багато інших. Також вони часто досягають 

неочікувано хороших результатів навіть у сферах на які велика мовна модель не 

є розрахованою – наприклад математичні проблеми [3]. 

Майже всі великі мовні моделі що є у відкритому доступі мають недоліки 

у вигляді того, що вони не мають пам’ять про попередні запити, не мають дос-

тупу до інформації про приватні дані користувача та не мають доступу до но-

вих подій і знань що трапилися після тренування моделі. 

Використовуючи векторні бази даних можна уникнути проблеми описа-

ної вище зберігаючи потрібні дані у БД та передаючи їх в велику мовну модель 

під час запиту. 

Ключові слова – велика мовна модель, LLM, векторна база даних, 

llama_index, Faiss. 
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Люди зазвичай сприймають текст як зв’язаний набір слів, однак для 

комп’ютерів текст – це лише послідовність символів. Перші спроби дозволити 

машинам розуміти текст були побудовані на основі рекурентних нейронних ме-

реж. Ця модель обробляє по одному слову або символу та надає вихід, коли 

весь вхідний текст буде використано. Цей підхід працює відносно добре, за ви-

нятком того, що модель іноді “забуває” те, що сталося на початку послідовнос-

ті, коли досягнуто кінця. 

У 2017 році Vaswani та інші опублікували статтю «Attention is all you 

need» [1], що описувала створення моделі трансформатора. В його основі ле-

жить механізм уваги. На відміну від рекурентних нейронних мереж, механізм 

уваги дозволяє бачити все речення (або навіть абзац) відразу, а не одне слово за 

раз. Це дозволяє моделі трансформатора краще розуміти контекст слова. Багато 

найсучасніших моделей обробки мови засновані на трансформаторній архітек-

турі. 

Векторне вбудовування (Embedding - англ.) – це тип представлення даних, 

який несе семантичну інформацію, що допомагає системам штучного інтелекту 

краще розуміти дані, а також мати можливість підтримувати довготривалу 

пам’ять. У всьому новому що можна вивчити важливими елементами є розу-

міння теми та її запам’ятовування. 

Векторне вбудовування за допомогою традиційних скалярних баз даних є 

проблемою, оскільки LLM не може впоратися з масштабом і складністю даних. 

У зв’язку з усією складністю, яка пов’язана з векторним вбудовуванням є необ-

хідність в спеціалізованій базі даних, що дозволить спростити векторне вбудо-

вування для великих мовних моделей. 

Векторна база даних використовує різні алгоритми, які допомагають у 

пошуку приблизного найближчого сусіда (ANN). Це робиться за допомогою 

хешування, пошуку на основі графів або квантування, які збираються в конвеєр 

для отримання сусідів запитуваного вектора. 

Результати базуються на тому, наскільки вони близькі або наближені до 

запиту, тому основними елементами, які враховуються, є точність і швидкість.  
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Одним з прикладів векторної БД, що може використовуватися для задач 

вбудовування, є Faiss що реалізує алгоритм “інвертованого мульти-індексу” [2]. 

Її можна підключати до великих мовних моделей як напряму так і через різні 

бібліотеки, що дозволяють абстрагувати використання різних LLM та БД, такі 

як llama_index. 

Висновок. Загалом, використовуючи вищеописаний підхід можна зберег-

ти будь-які дані у векторній БД і згодом використовувати їх при запитах до 

LLM, що вирішує один з основних недоліків які вони мають, а саме відсутність 

доступу до нових подій і даних після створення. 
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Розроблення інформаційно-аналітичної системи прогнозу цін на 

комп’ютерну техніку 

Абстракт – В роботі представлено систему прогнозування цін на ноутбу-

ки за допомогою методів машинного навчання. Для аналізу використано мето-

ди прогнозування машинного навчання Support Vector Machine, KNN, Decision 

Tree, Random Forest. Розроблено інформаційно-аналітичну систему, в якій ціна 

є залежною змінною, що формується на основі таких факторів як модель ноут-

бука та його конфігурація. 


